Usando aprendizado de maquina
para predizer sinal do movimento de
ativos com auxilio de noticias

Stefano Spindola
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Motivacao

Donald J. Trump
Toyota Motor, disse que vai
et construir uma nova fabrica em
Trump and Toyota Baja, no México, para construir

carros Corolla para os EUA. DE

JEITO NENHUM! Construa uma
planta nos EUA ou pague um
grande imposto de fronteira.

e Donald J. Trump @

Toyota Motor said will build a new plant in
Baja, Mexico, to build Corolla cars for U.S.
NO WAY! Build plant in U.S. or pay big
border tax.
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Motivacao
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: The Associated Press:

|

E Duas explosdes na Casa 04/23/2016

' Branca e Barack Obama AP Twitter hljacked
| esta ferido
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Ap The Associated Press ©

Breaking: Two Explosions in the White
House and Barack Obama is injured
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Motivacao

Alan Turing Para isso

"Se um computador
pudesse imitar o
comportamento sensivel
de um humano, isso nao
Implicaria que o proprio
computador fosse

Ele teria que processar a
linguagem natural, ser
capaz de aprender com a
conversa e lembrar o que
foi dito, comunicar idéias de
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sensivel?" voltzil ao humano e entender
nocdes comuns, mostrando
0 que chamamos de senso
R comum.



Objetivo

© Classificacéo binaria

Prever se o sinal de um ativo "sobe" ou "desce"
nos proximos 10 dias

© Noticias

Headline de noticias (Fonte Reuters)
Periodo 01/01/2016 a 30/05/2018

Dados de Abertura e Fechamento
Periodo 01/01/2016 a 30/05/2018
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Pipeline 2
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Resultados

Acuracia Precisao Revocacao

67,6 64,3
LSTM 0 0

64,3
%
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! Aprimorar extracdo de
I caracteristicas

! e Bag of Words

: e Noun Phrases

: e Named Entities

: e N-Grams

I e N-Words

: Combinations

I e Convolution Neural
: Network
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Trabalhos Futuros

?

: Adicionar sentimento
1 de noticias

: e Noticias Positivas
: e Noticias Negativas
I e Noticias Neutras
: e Unsupervised

I learning
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Modelo

Utilizar técnicas de
mais robustas para
texto

Séries Temporais

Aprimorar o uso de
técnicas para séries
temporais.
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