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Analise de
Sentimentos




Estado da Arte

Mizumoto [5] propde um estudo para
Por definicao de Liu [4], a analise de determinar a polaridade de sentimentos Palanisamy [7] através de Iéxicos,
sentimentos dedica-se ao tratamento de em textos de noticias sobre mercado San [6] também utiliza a abordagem Iéxica | procuram-se identificar qual tipo de
opinides ou sentimentos que foram financeiro, utilizando dicionarios Iéxicos. para a analise de sentimentos em noticias | sentimento de tweets que contenham
expressados em textos, e que através de Além da construgdo de um dicionario do mercado financeiro, sendo 0 mesmo variagdes de palavras, emoticons e
um léxico de sentimento, que Iéxico, fazendo o uso de aprendizado feito sobre dois conjuntos de hashtags. Em [8], o autor propde o
corresponde a uma orientagdo semantica semi-supervisado, anotando manualmente | experimentos, que utilizam, ou n&o, o emprego de coesao léxica baseada em
ou a polaridade de palavras, assinalam a polaridade de um determinado nimero processo de stemming. textos, na detecgado de sentimentos e
quais sentidos textos se definem. de termos/palavras dos textos destas polaridade de textos.

noticias.
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Contexto e Dados

2%

TradingView

Ferramenta grafica
com o objetivo de
compartilhar e
visualizar possiveis
operagoes
financeiras.

InfoMoney

InfoMoney

E o maior site
especializado em
investimentos
pessoais e educagao
financeira do Brasil.

Investing
com

Investing.com

Portal Financeiro
global de dados, que
fornecem noticias,
analyses, cotacoes,
graficos das
principais agdes.
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ANALISE TECNICA

Fechamento do Mercado —
29/06/2016

As bolsas ao redor do mundo sobem pelo
segundo pregao consecutivo apos um forte
movimento negativo nos ultimos pregdes, o
Ibovespa fechou com alta de 1,99% cotado a
51.002.

Anaélise técnica na pratica S o F EEE

indice Bovespa Futuro — Tendéncia Lateral 83.300 / 90.375
Por Alexandre Ragozzino - 13 horas atras

Ainda acompanhamos no grafico intradiario de 01 hora o fato de os precos
estarem deniro da Tendéncia Lateral entre 83.300 e 90.375. A divida € se
0s...

Recorde do Alibaba no Dia dos Solteiros Pode Ndo Reverter
a Queda das suas Agoes
Por Haris Anwar/Investing.com - 16 horas atras

O Alibaba (NYSE:BABA), gigante chinés do comércio eletrdnico, mais uma
vez deu um grande espetaculo no seu tdo aguardado festival de compras
do “Dia dos...

Com Puxada no Finalzinho, IBOV Respeita Topo Anterior &«
Por Thiago Bisi - 09.11.2018

O dia foi predominante de queda apds um repique logo apos a abertura.
Mas uma puxada forte nos momentos finais salvou o indice de fechar
negativo. Alia de 0,02%. Temos um candle...

PETR4 confirma movimento baixista e
perde os 26 reais

PETR4, 10 AL A:TVY

POROL SRR LR, 1D, ISFRORIM
W3, thow

VA0, o
W Ayt i

PCTEDESCO

PETR4 confirma seu movimento de correcao baixista e rompe o
marco dos 26 reais. Ja opera abaixo da MME20, as médias moveis
(MME5 e MME20) tem viés baixista, bem como o HiloActivator.
Testa agora regiao de suporte, um fundo anterior na faixa 000

153 vizualizagoes - Nov 8
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Modelo de
Analise

Para uma melhor performance do algoritmo criado,
houve a necessidade de realizar a

limpeza dos dados, que possibilita através de
abordagem de dicionario Iéxico percorrer as sentengas
de maneira simples. Esse processo tem sido aplicado a
textos que nao possuem a estrutura formal,

no caso textos de Twitter, e contém uma série
significativa de ruidos [1].
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N° de Textos
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Pre-processamento: Sim ou Nao?

OpLexicon sem Pré-Processamento

Positivo
Neutro
Negativo

Investing.com

InfoMoney

TradingView

N° de Textos

OpLexicon com Pré-Processamento
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Resultados da Analise

SentilLex OpLexicon UnilLex
POS | NEU | NEG | POS | NEU | NEG | POS | NEU | NEG
InfoMoney 174 999 135 343 649 316 531 247 Y
Investing.com 5 86 9 17 60 23 40 27 32
TradingView | 379 157 90 390 112 124 388 49 189
1308 (InfoMoney), 100 (Investing.com), 626 (TradingView)
Dados Classificados TradingView:
. Positivos: 286 Métrica | OplLexicon | SentilLex | UnilLex
Precision 0,693 0. 721 0,612
* Neutros: 19 Recall | 0763 | 0822 | 0,631
* Negativos: 130 F1-score 0,725 0,76 0,621
« Total: 435 Acuracy 0,6 0,673 | 0,502
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onstrucao de Lexico

Pré-processamento

o= i
- Remocao de “
. caracteres Conversao para
especiais minusculos

A esséncia desta técnica é converter documentos de textos em
vetores, de modo que cada documento seja convertido em um
vetor que representa a frequéncia de todas as palavras distintas
presentes em um espago vetorial de um documento.

Remocao de
numeros

Remocao de
Stopwords

TF <7 E
: Léxico 1
A e
= 3°

pos. bt neg.ixt

TF-IDF FA @
neu.txt

Léxico 2

Indica a ponderagao de termos que ocorrem em termos
proporcionalmente a sua frequéncia [3]. Esta técnica foi
originalmente desenvolvida como uma métrica para fungdes de
classificagdo, na busca de resultados em mecanismos de busca,
baseadas em consultas de:usuarios.
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Bag of Words

Termos Polaridade
Vermelho -1
Resistencia -1
Negativo -1
Alta 1
Queda 1
Oportunidade 1
Rompendo 1
Forca 0
Retracao 0
Romper 0
Risco 0
Queda 0

TF-IDF

Léxico

Termos Polaridade
Revertendo -1
Falha -1
Dificil -1
Acumular 1
Reagiu 1
Caiu 1
Disparando 1
Ideal 0
Sustentado 0
Margem 0
Correcao 0
Gerou 0

Termos Pol Pos
Pior -1 Adj
Rompido -1 Adj
Perder -1 Vb
Segurar 1 Vb
Atentar 1 Vb
Impulsionar 1 Vb
Solido 1 Adj
Corrigir 0 Vb
Sinalizar 0 Vb
Negociar 0 Vb
Atingido 0 Adj
Permanecer 0 Vb
-
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N° de Textos
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Abordagem geral

T

[ Positivo
T  Neutro
Negativo
SentiLex OpLexicon Finance
Métrica | OplLexicon | SentiLex | UniLex | Finance
Precision 0,693 0721 0,612 0,78
Recall 0,763 0,822 0,631 0,64
F1-score 0,725 0,76 0,621 0,69
Acuracy 0,6 0,673 0,502 0,62

Aplicando o
léxico...




Tag Cloud

Ocorréncias de termos;

Uso de termos disponiveis no léxico
construido;

Ocorrencias a partir dos textos

rotulados do Trading View.
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Consideracoes
Finais




Resultados Parciais Construcéo de Léxico
SentiLex obteve melhores resultados Duas abordagens: TF-IDF e Bag of
comparados com OpLexicon. Words

Extensodes 1 Criacao de Perfis

Algoritmos supervisionados como

Com a definigao de indicadores de
NaiveBayes, SVM e dentre outros.

tendéncias, pode-se atribuir perfis de
investimento a partir dos mesmos.

Extensodes 2 \ / Extensodes 3
Aplicagéo de outras técnicas de Adigao de Part of Speech: utilizando
pré-processamento: Stemming e lexicos mais completes, como por
Normalizagao exemplo, WordNet.
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