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Definição do Problema de Pesquisa

Tratamento dos Dados:

Qual a melhor forma e ou técnicas de ciências dos dados para selecionar,
preparar e analisar os dados de séries temporais de ações negociados em
bolsa de valores?

Modelo de Previsão:

Como configurar, treinar, medir, combinar e selecionar modelos de
classificação com o objetivo de prever tendências de retornos?

Modelo de Operação:

De que maneira podemos interpretar a série de previsões dos modelos
de modo a criar estratégias de operação no mercado buscando taxas de
retornos satisfatórias e que superem valores de referências?



Objetivo da Pesquisa

1. Implementar 3 algoritmos de aprendizado de máquina para
atuarem como modelos de previsão de tendências;

2. Modelar uma estratégia de operação para a execução de gatilhos2. Modelar uma estratégia de operação para a execução de gatilhos
com ordens de compra e venda no mercado financeiro; e

3. Comparar o desempenho dos modelos de previsão e da
estratégia de negociação em à relação:

� Taxa de Precisão
� Ganho Financeiro
� Custo Operacional



Fundamentação Teórica

Medidas de Desempenho:

� Precisão
� Acurácia
� Recall

Medidas de Risco:

�Volatilidade Downside
�Índice Sharpe
�Índice Sortino� Recall

� F1-score

� Especificidade

Modelos de Aprendizado de Máquina:

�K-Nearest Neighbor (KNN)

�Máquina Restrita de Boltzmann (RBM)

�Long-Short Term Memory (LSTM)

�Índice Sortino



Metodologia
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Conclusão

� Não é possível garantir percentual de lucro líquido viável e acima dos
baselines de mercado, sempre que o modelo de previsão debaselines de mercado, sempre que o modelo de previsão de
tendência encontrar uma precisão acima de 50%;

� O modelo previsão de Tendência (RBM + KNN) encontrou para os
códigos de ativos PETR4, USIM5 e BBAS3 percentual de lucro líquido
de 25,66% 25,14% e 29,58% para um período de 243 dias; e



Trabalhos Futuros

� Implementar uma estratégia de operação alvo de 1%, 2% e etc;

� Implementar uma estratégia de operação que avalie o risco X retorno
contendo as medidas de risco (Sharpe e Sortino);contendo as medidas de risco (Sharpe e Sortino);

� Validar o modelo de previsão de tendência (RBM + KNN) com as 3
estratégias de operação propostas em um ambiente realístico as
(SmarttBot e Stratsphera); e

� Aplicar o arcabouço metodológico o RBM + KNN em dados de bolsas
norte-americanas e também em dados de criptomoedas.
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